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摘 要： 取代传统的状态转移矩阵特征值估计方法，运用随机过程相关理论，对实数编码人工免疫算法的收敛

速度估计进行了研究，该方法从满足人工免疫算法概率强收敛的必要条件出发，将其作为一般人工免疫算法符合的充

分条件，提出了一种实数编码人工免疫算法指数速度概率强收敛的估计新方法．该方法以种群中最佳抗体的最终收敛
为判断依据，避免了传统估计方法过于保守的不足，可用于一类人工免疫算法的收敛性和收敛速度的判断，在人工免

疫算法实际应用中如何优化其收敛速度具有一定理论参考意义．
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１ 引言

生物智能算法一直被研究者所关注．人工免疫算法
（ＡｒｔｉｆｉｃｉａｌＩｍｍｕｎｅＡｌｇｏｒｉｔｈｍ，ＡＩＡ），是受生物免疫应答系
统的启发而建立的一种新型的智能计算方法，因其具有

学习、记忆、自适应及多样性等特点，一经出现，ＡＩＡ就
已在信息安全、机器学习、模式识别、数据挖掘等诸多领

域显示出其强大的信息处理和问题求解能力［１］．目前人
工免疫算法的研究重点在于充分挖掘生物免疫系统的

内在机理，寻求与工程或相关学科的结合点，开发更多、

更有效的智能算法，以及拓宽已有方法的应用领域方

面［２］．而对探讨基于免疫机制的智能算法的收敛性基础
理论研究还较为少见，已有理论研究主要集中在算法的

全局收敛性方面［３］．收敛速度分析作为人工免疫算法理
论研究中的另一个重要问题，不仅可以表明算法的收敛

快慢，而且对建立合适的停机准则及全面、客观地评价

算法各种执行策略具有重要意义．
目前，关于人工免疫算法收敛速度的研究都是基于

有限状态 Ｍａｒｋｏｖ链理论，即对二进制或特定编码的人
工免疫算法状态转移矩阵的特征值来进行算法收敛速

度的估计［４，５］．首先，该方法的收敛速度估计过于保守．
因为得到的算法最终稳态分布中，抗体种群中完全由
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满意解组成，但在算法实际应用中，并不需要最终的稳

态分布中所有抗体都收敛到最优解．其次，该方法得到
的算法收敛速度估计结果只适用于一般可测函数的估

计，对于不可测函数来说没有实用意义．最主要的是，
由于有限状态 Ｍａｒｋｏｖ链理论本身的限制，该理论只能
用于二进制或特定编码的有限状态人工免疫算法，对

于更常用的实数编码的人工免疫算法而言，由于算法

相应Ｍａｒｋｏｖ链的状态空间（转移矩阵的规模）为无限
大，这使得具体确定、分析转移矩阵的性能十分困难，

因而对于较大规模的人工免疫算法，有限状态 Ｍａｒｋｏｖ
链分析只能基于遍历性考察而得出相应算法收敛速度

较为“粗糙”的结论［６］．
针对目前人工免疫算法缺乏统一的范式，应用形

式比较肤浅、零乱，本文从可借鉴的克隆选择机制和独

特型免疫网络理论生物免疫学机制出发，构建一种更

具通用性、实数编码的一般人工免疫算法（ＲｅａｌＣｏｄｅｄ
ＡｒｔｉｆｉｃｉａｌＩｍｍｕｎｅＡｌｇｏｒｉｔｈｍ，ＲＣＡＩＡ）．取代传统的状态转
移矩阵特征值估计方法，运用随机过程相关理论，提出

了一种新的概率强收敛速度估计方法，该方法以种群

中最佳抗体的最终收敛为判断依据，避免了传统估计

方法过于保守的不足．该方法可用于一类实数编码人
工免疫算法的收敛性及收敛速度形式上的判断，同时

在算法的实际应用中如何选择算法参数进而优化其收

敛速度具有一定理论参考意义．

２ ＲＣＡＩＡ算法的设计

目前大多数所谓的人工免疫算法并没有真正利用

到免疫系统机理的本质特点和优势，不是实质意义上

的一般人工免疫算法［７］．
生物免疫系统具有强大的信息处理能力，其中克

隆选择学说和独特型免疫网络理论是免疫学中两个最

重要的基本原理．在抗体克隆选择过程中，被选择的抗
体受制于亲和力成熟过程，而且克隆的父代与子代间

只有信息的简单复制，而没有不同信息的交流，这导致

算法搜索过程中种群多样性的缺乏及抗体的选择不具

有随机性．现有研究表明，利用独特型免疫网络理论可
以进一步完善免疫应答的内在机制，抗体克隆细胞的

数量不仅由抗体对抗原的亲合力决定，而且取决于由

抗体与抗体之间的相互刺激和抑制关系形成的网络动

态平衡维持机制［８］．
因此从免疫学角度看，具有代表性的克隆选择学

说及独特型免疫网络理论的结合能较好地解释免疫系

统的应答过程．基于此，ＲＣＡＩＡ算法的基本步骤如下．
Ｓｔｅｐ１ 抗体初始化．设 ｔ＝０，采用实数编码，随机

生成一个初始抗体集合 Ｘ（０）＝｛Ｘ１（０），Ｘ２（０），…，
ＸＮ（０）｝，抗体个数为 Ｎ．

Ｓｔｅｐ２ 亲和度计算．计算抗体集 Ｘ（ｔ）中所有抗体
的亲和度 ｆ（Ｘｉ），并将 Ｘ（ｔ）中亲和度最高的个体 Ｘ，
直接送入下一代．

Ｓｔｅｐ３ 抗体克隆操作．对每一个抗体 Ｘｉ按其亲和
度ｆ（Ｘｉ）大小进行克隆，克隆总规模为 ＮＣ．

Ｓｔｅｐ４ 抗体变异操作．采用某种变异机制对除父
本抗体外所有克隆抗体进行变异操作．

Ｓｔｅｐ５ 抗体选择操作．根据独特型免疫网络理论
中动态平衡机制选择 Ｎ－１个亲和度高且浓度低的抗
体，产生新的抗体集 Ｘ（ｔ＋１），并复制 ｎ个最好的抗
体，放入记忆集中．

Ｓｔｅｐ６ 抗体抑制操作．依据某种原则对记忆集中
抗体进行相似性抑制．

Ｓｔｅｐ７ 抗体更新操作．随即产生 ｄ个新抗体，替代
Ｘ（ｔ＋１）中 ｄ个亲和度最低的个体；
Ｓｔｅｐ８ ｔ＝ｔ＋１，重复执行 Ｓｔｅｐ２～Ｓｔｅｐ８，直到满足

结束条件为止．
ＲＣＡＩＡ算法的基本流程框图如图１所示．

３ ＲＣＡＩＡ算法的收敛速度估计

本节中，我们利用随机过程相关理论，取代传统的

状态转移矩阵特征值估计方法，通过对算法 Ｍａｒｋｏｖ链
种群概率强收敛的定义，对 ＲＣＡＩＡ算法的收敛速度进
行分析，进而提出一种简单通用的实数编码的 ＲＣＡＩＡ
算法概率强收敛速度估计方法．为方便起见，首先给出
ＲＣＡＩＡ算法主要参数及算法概率强收敛速度的定义．
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设Ω 为抗体个体空间，Ｓ＝ΩＮ为抗体种群空间，
｛Ｘ（ｔ），ｔ０｝为算法 ＲＣＡＩＡ生成的抗体种群 Ｍａｒｋｏｖ链
序列，Ｘ（ｔ）为种群 Ｘ（ｔ）中最佳抗体集，全局最优解集
定义为 Ｍ＝｛Ｘ；Ｙ∈Ｓ，ｆ（Ｘ）ｆ（Ｙ）｝，概率分布函数
为 Ｐ（·）．

定义１ Ｍａｒｋｏｖ链｛Ｘ（ｔ），ｔ０｝若满足：
ｌｉｍ
ｔ→∞
Ｐ｛Ｘ（ｔ）∈Ｍ｝＝１

则称Ｍａｒｋｏｖ链｛Ｘ（ｔ），ｔ０｝为概率强收敛，即随机
事件｛Ｘ（ｔ）∈Ｍ｝的概率将渐近于１

根据定义１，我们给出定义２．
定义２ 将｛１－Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）｝随 ｔ→∞时趋于０

时的快慢定义为Ｍａｒｋｏｖ链｛Ｘ（ｔ），ｔ０｝的概率强收敛
速度．

下面我们对 ＲＣＡＩＡ算法的收敛速度进行分析，首
先给出如下定理：

定理１ 若算法种群 Ｍａｒｋｏｖ链｛Ｘ（ｔ），ｔ０｝满足
如下条件：

条件１：Ｐ（Ｘ（ｔ＋１） Ｍ，Ｘ（ｔ）∈Ｍ）≤
αｔＰ（Ｘ（ｔ＋１） Ｍ），０≤αｔ＜１

条件２：Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ） Ｍ）
βｔＰ（Ｘ（ｔ） Ｍ），０＜βｔ≤１

则有：１－Ｐ（Ｘ（ｔ） ∈ Ｍ）≤∏
ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

．

证明 由全概率公式，有

１－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ）
＝１－（Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ）∈Ｍ）
＋Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ） Ｍ））

＝（１－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ）∈Ｍ））
－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ） Ｍ）

＝（１－（Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）
－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１） Ｍ，Ｘ（ｔ）∈Ｍ）））
－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ） Ｍ） （１）

由条件１和２，我们有
１－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ）

≤１－Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）
－βｔＰ（Ｘ（ｔ） Ｍ）
＋αｔＰ（Ｘ（ｔ＋１） Ｍ） （２）

通过公式变换，有

（１－αｔ）（１－Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ））

≤（１－βｔ）（１－Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）） （３）

由递推关系，有１－Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）≤∏
ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

．

证毕．

由定理 １我们知道，如果有 ｌｉｍ
ｔ→∞∏

ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

＝０，有

ｌｉｍ
ｔ→∞
Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）＝１，则算法概率强收敛，且其概率

强收敛速度的上限为１－Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）≤∏
ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

．

特别地，若存在常数μ，ν∈（０，１），使得αｔ＝μ，βｔ＝ν，则
算法以指数速度概率强收敛．

根据ＲＣＡＩＡ算法的定义，我们可以将 ＲＣＡＩＡ算法
简单表示为如下形式：

Ｘ（ｔ＋１）＝Γｔ（Ｘ（ｔ））＝Ｔｓ（Ｔｍ（Ｘ（ｔ））Ｘ（ｔ））Ｔｄｇ（Ω）
其中，Γｔ（·）：Ω

Ｎ→ΩＮ为算法 ＲＣＡＩＡ的操作算子，Ｔｓ抗
体选择算子，Ｔｍ为抗体变异算子，Ｔｄｇ为抗体更新算子．
我们有给出定理２．

定理２ ＲＣＡＩＡ算法将以指数速度概率强收敛．
证明 设抗体进化为最优抗体的最小变异概率为

σｍｉｎ，（０＜σｍｉｎ≤１）；抗体克隆规模为 ＮＣ，则每个抗体的

选择概率大于或等于
１
ＮＣ
．｜Ｍ｜为问题全局最优解的个

数，｜Ω｜为所有抗体空间的个数．由于算法采取了精英
保持策略，有 Ｐ（Ｘ（ｔ＋１） Ｍ，Ｘ（ｔ）∈Ｍ）＝０，则

αｔ＝０，满足定理１中的条件１．
当最终抗体种群中至少包含一个最优解时，我们

就可认为算法收敛．对任意 ｔ，有
Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ，Ｘ（ｔ） Ｍ）

＝Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ｜Ｘ（ｔ） Ｍ）Ｐ（Ｘ（ｔ） Ｍ）

＝∑
ｘＭ
Ｐ（Ｘ（ｔ＋１）∈Ｍ｜Ｘ（ｔ） ＝ｘ）Ｐ（Ｘ（ｔ） ＝ｘ）

＝∑
ｘＭ
∑
ｙ∈Ｍ
Ｐ（Ｘ（ｔ＋１） ＝ｙ｜Ｘ（ｔ） ＝ｘ）Ｐ（Ｘ（ｔ） ＝ｘ）


Ｎ
｜Ω｜
·σｍｉｎ·

１
Ｎ( )
Ｃ
·
Ｃ１｜Ｍ｜·Ｃｄ－１｜Ω｜－｜Ｍ｜
Ｃｄ｜Ω

( )
｜

·Ｐ（Ｘ（ｔ） Ｍ）

（４）

因此定理１中的条件（２）也满足，令βｔ＝
Ｎ
｜Ω｜
·σｍｉｎ·

１
Ｎ( )
Ｃ
·
Ｃ１｜Ｍ｜·Ｃｄ－１｜Ω｜－｜Ｍ｜

Ｃｄ｜Ω
( )

｜
，且有

ｌｉｍ
ｔ→∞∏

ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

＝

ｌｉｍ
ｔ→∞

１－ Ｎ
｜Ω ｜

·σｍｉｎ·
１
Ｎ( )
Ｃ
·
Ｃ１｜Ｍ｜·Ｃｄ－１｜Ω｜－｜Ｍ｜

Ｃｄ｜Ω
( )( )

｜

ｔ

＝０

（５）
所以，ｌｉｍ

ｔ→∞
Ｐ（Ｘ（ｔ）∈Ｍ）＝１，即 ＲＣＡＩＡ算法为概率强

收敛，并且收敛速度估计上限为

１－Ｐ（Ｘ（ｔ） ∈ Ｍ）≤∏
ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

＝

１－ Ｎ
｜Ω ｜

·σｍｉｎ·
１
Ｎ( )
Ｃ
·
Ｃ１｜Ｍ｜·Ｃｄ－１｜Ω｜－｜Ｍ｜

Ｃｄ｜Ω
( )( )

｜

ｔ

（６）

即该算法以指数速度概率强收敛，证毕．
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以上分析我们得知，该方法以最优抗体的最终收

敛为判断，得到的最终稳态分布中，抗体种群中只有一

个最优抗体．若按传统方法中算法最终稳态分布中完
全由 Ｎ个最优抗体组成，则式（６）变为

１－Ｐ（Ｘ（ｔ） ∈ Ｍ）≤∏
ｔ－１

ｔ＝０

１－βｔ
１－αｔ

＝ １－ Ｎ
｜Ω ｜

· σ( )ｍｉｎ
Ｎ·

１
Ｎ( )
Ｃ

Ｎ－ｄ
·
｜Ｍ｜
｜Ω( )｜( )ｄ ｔ

（７）
很明显，本文方法克服了传统状态转移矩阵特征

值估计方法过于保守的不足，大大降低了算法收敛速

度估计的上限，在算法实际应用中更具操作性．

４ 实验验证

为了验证本文所提方法的正确性及分析人工免疫

算法操作算子及参数对算法收敛速度的影响，本文利

用文献［９～１１］中提出的三种基于 ＲＣＡＩＡ框架的人工
免疫算法 ＣＮＭＯＩＡ、ＣＦａｉＮＥＴ和 ＩＣＳＡ算法，对下面两个
复杂多模态函数测试函数进行收敛速度估计实验

仿真．
ＬｅｖｙＮｏ．８函数：

ｆ１（ｘ）＝ｓｉｎ２（πｙ１）＋∑
ｎ－１

ｉ＝１
（ｙｉ－１）２［１＋１０ｓｉｎ２（πｙｉ＋１）］

＋（ｙｎ－１）２

其中，ｙｉ＝１＋
ｘｉ－１
４ ，－１０≤ｘｉ≤１０，ｉ＝１，２，…，ｎ．当 ｎ

＝３时，函数在 ｘ＝（１，１，１）Ｔ处得到极小值 ｆ ＝０，同
时约有１２５个局部极小值．

Ｒｏｓｅｎｂｒｏｃｋ函数：

ｆ２（ｘ）＝∑
ｎ

ｉ＝１
［（１－ｘｉ）２＋１００（ｘｉ＋１－ｘ２ｉ）２］

其中，ｎ＝３０，－２４≤ｘｉ≤２４，函数在 ｘ＝（１，１，…，１）Ｔ

处得到极小值 ｆ ＝０该函数是一个用来测试优化算
法性能的非凸函数．

实验主要验证算法变异算子、初始种群规模 Ｎ、抗
体克隆规模 ＮＣ和抗体更新数 ｄ对算法收敛速度的影
响．其中，ＣＮＭＯＩＡ算法采用的变异方式是对所有克隆
抗体以相同概率进行高频变异，ＣＦａｉＮＥＴ算法的变异
方式是以抗体亲和度大小成反比的概率进行变异，ＩＣ
ＳＡ算法采取的是混沌自适应变异方式．设三种算法的
抗体初始种群规模 Ｎ分别为（３０，６０，９０，１２０），抗体更新
数百分比 ｄ％分别为（５％，１０％，１５％），抗体克隆倍数 ｃ
分别为（１，２，３，４，５）．算法仿真其它参数具体设置见文
献［９～１１］．每个实验进行 ３０次，收敛精度设定为
１０Ｅ６，以算法的迭代次数记为收敛速度，平均收敛速
度统计结果如表１所示，三种算法的平均收敛速度如图

２和图３所示．

通过对表１的分析，我们可知：
（１）三种人工免疫算法都能全局收敛，在影响算法

收敛速度的因数中，变异操作算子的影响最大，如能提

高抗体变异为最优抗体的概率，可较大程度地提高算

法的收敛速度．由收敛速度的最优值可知，ＩＣＳＡ算法混
沌自适应变异的策略要优于 ＣＮＭＯＩＡ和 ＣＦａｉＮＥＴ算法
的变异策略．

（２）抗体初始种群规模 Ｎ越大，可增加抗体多样
性，理论上可提高算法的收敛速度，但同时也使得抗体

克隆规模 ＮＣ增大，使得算法的计算量也随即增大，从
而影响到算法的收敛速度，因此抗体种群规模 Ｎ算法
实际应用中不应过大，并要取决于具体的优化问题，该

实验中，Ｎ＝６０时比较合适．
（３）抗体克隆规模 ＮＣ越大，算法的收敛速度越慢，

一般取 ＮＣ＝（２～３）·Ｎ．绝大多数算法采用的是基于亲
和度的选择策略，对于高亲和度，即优秀抗体的选择概

率而言，抗体克隆规模 ＮＣ对选择算子的影响有限．
（４）抗体更新数 ｄ理论上越大，能增加算法的收敛

速度，但由于其是随机产生，而且每次更新都要求比当

前抗体种群中 ｄ个抗体的亲和度要高，一般较难实现，
因此实际应用中 ｄ的取值较小，对算法的收敛速度影
响较小．
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表１ 三种算法的平均收敛速度

算法 Ｃ 函数

Ｎ／ｄ％ Ｎ／ｄ％ Ｎ／ｄ％ Ｎ／ｄ％

３０ ６０ ９０ １２０

５ １０ １５ ５ １０ １５ ５ １０ １５ ５ １０ １５

ＣＮＭＯＩＡ

１

２

３

４

５

ｆ１ ３７６４ ３４８５ ３２８６ ３１８７ ２９０２ ２６６３ ３６１７ ３３４１ ３２０２ ３８０６ ３６８８ ３５１３

ｆ２ ８３４９ ８１４３ ７９３４ ８２１４ ８０２５ ７８０２ ８７３８ ８５２３ ８２７２ ９２５６ ９０２３ ８７７９

ｆ１ ３１２６ ２８９２ ２７５７ ２９１５ ２７７６ ２５８５ ３５０５ ３４０７ ３２４４ ４３９３ ４２０３ ３７９８

ｆ２ ７５５２ ６９８５ ６７６８ ７３０６ ７０４３ ６８７５ ７７３５ ７５６３ ７３７７ ８１５３ ７９０３ ７６０２

ｆ１ ２９０３ ２８０８ ２４８２ ２５９３ ２２９６ ２０９７ ３５８９ ３４５６ ３３４２ ４５０９ ４３７５ ４２８７

ｆ２ ６８９３ ６７０３ ６３７２ ６５３９ ６０２３ ５６７２ ７０２４ ６８８５ ６５４７ ８３２３ ８１４３ ７８７７

ｆ１ ３２７９ ３１０３ ２９０８ ３４０５ ３２０７ ２８９５ ４０８１ ３７５３ ３６４８ ４９１３ ４８１８ ４６１１

ｆ２ ７６４５ ７５５３ ７３７２ ６９６９ ６７２４ ６５７２ ７５４９ ７３２３ ７０７２ ８６１９ ８４２５ ８０７２

ｆ１ ３６９２ ３４７５ ３２７５ ３９０８ ３８１１ ３６６３ ４７９４ ４５６２ ４３８７ ６０５８ ５８２４ ５４２４

ｆ２ ８５３２ ８３２３ ８１７２ ９４３９ ９２０８ ９０６２ ９７５５ ９４２１ ９２４２ １１２７９ １００２３ ９６７２

ＣＦａｉＮＥＴ

１

２

３

４

５

ｆ１ ３４９４ ３２９２ ３０９３ ３１１２ ２８９７ ２７９９ ３３２７ ３０５６ ２９０４ ３７９１ ３５７３ ３４１８

ｆ２ ７３３９ ７０２３ ６９７６ ６４４９ ６０２３ ５５７２ ７２３９ ７０２４ ６８７２ ８２３８ ８０１５ ７６９３

ｆ１ ３０７．５ ２８０８ ２６８８ ２７９６ ２６０３ ２４１４ ３２１３ ２９５３ ２８４２ ４１１６ ３８９８ ３７９５

ｆ２ ６６３５ ６４８３ ６２７６ ６０３７ ５８２５ ５７３２ ６６７３ ６４２３ ６０７２ ７６３７ ７３２３ ７０７５

ｆ１ ２６５８ ２４７５ ２３６１ ２３８５ ２１８７ １９０７ ３６２７ ３３５２ ３１４６ ４４２５ ４２８５ ４１８３

ｆ２ ６４４６ ６２２５ ６０７２ ５７８８ ５３４２ ５１２６ ６９４８ ６７２３ ６４７２ ８０８９ ７７２５ ７５７２

ｆ１ ３０２４ ２８８８ ２７９９ ３１２３ ２８８１ ２６９３ ３７８２ ３６５４ ３５４９ ４６１６ ４５０４ ４４３１

ｆ２ ６８７７ ６６２３ ６２７６ ６５０６ ６３２３ ５９５２ ７３０５ ７１９３ ６９３４ ８３３９ ８１２７ ７９７２

ｆ１ ３４０１ ３２９２ ３１８２ ３１６６ ３１２２ ３０７６ ４２９５ ３９８３ ３８４７ ５７８４ ５６０８ ５４９８

ｆ２ ７６６９ ７４２６ ７２７２ ７４３７ ７０２５ ６８７２ ７９７４ ７８２３ ７６７２ ８５３９ ８２２７ ７８８２

ＩＣＳＡ

１

２

３

４

５

ｆ１ ３０８４ ２９６５ ２８８６ ２８６９ ２７９８ ２６９３ ３１２８ ２９５２ ２８３３ ３５８９ ３５５２ ３４１３

ｆ２ ６０３９ ５８３２ ５６７９ ５８３４ ５６６３ ５４６３ ６４３６ ６２２５ ５９７８ ６９３４ ６７５７ ６５７４

ｆ１ ２８９３ ２７８１ ２７０１ ２６６２ ２５１３ ２２９８ ２９２７ ２７５９ ２６３２ ３８６５ ２３０９ ２１１６

ｆ２ ５７３６ ５５２３ ５２７７ ５５４９ ５３２７ ５０７２ ５８８４ ５６２３ ５４０５ ６４３５ ６２２７ ５９７６

ｆ１ ２３０１ ２１４７ ２０９４ １９５１ １８０６ １７１２ ３４２１ ３２５６ ３０８８ ４１５８ ３８９３ ３７２８

ｆ２ ５４３５ ５２２６ ５０９２ ４５７２ ４２３８ ３９６５ ５１３４ ５０２３ ４６７２ ６３４９ ６２２６ ５８７２

ｆ１ ２５９３ ２４９３ ２４０７ ２８６５ ２７９２ ２６１７ ３６０６ ２２５６ ２０４２ ４４２３ ４３０８ ４２０３

ｆ２ ５９８４ ５７２３ ５５７６ ６４３４ ６２２７ ５８２４ ６５６１ ６３２６ ６０９２ ７１０９ ６７８２ ６５７２

ｆ１ ３２０７ ３０２９ ２８９２ ３０６３ ２９９４ ２８０４ ３８８３ ３７６４ ３５５８ ５３８５ ５２８６ ５１７６

ｆ２ ６５６３ ６０２３ ５５２２ ６４３５ ６１２７ ５８７６ ７５３４ ７３２８ ７１７２ ８５４７ ８３２３ ８０７２

５ 结论

人工免疫算法的收敛速度问题是人工免疫系统理

论研究中急需解决的问题．本文首先针对传统状态转
移矩阵特征值的收敛速度估计方法的不足，对一般褛

编码人工免疫算法进行了收敛性分析，通过对算法概

率强收敛的定义，利用马尔可夫链的性质，给出了一种

实数编码人工免疫算法以指数速度概率强收敛的估计

方法．该结论可推广到任意进制编码、变异算子和选择
算子的一类人工免疫算法收敛性和收敛速度的判断．
从收敛结果的形式上可以知道，在算法的实际应用中，

可以根据问题的需要，采取不同的算子策略，使αｔ越

小，βｔ越大，可以优化算法的收敛速度．但我们也看到，
有关人工免疫算法收敛速度的研究仅有少量特殊的结

果，到目前为止还没有一个精确的论证方法估计人工

免疫算法在不同实现下的收敛速度，本文今后工作需
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要进一步完善人工免疫算法收敛性基础理论，提出一

种更为精确和实用的人工免疫算法收敛速度估计方法

和理论．
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