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摘要　石油地震勘探中主要采用地震属性进行油气预测，但需针对不同预测对象从众多地震属性中优选敏感

属性、剔除冗余属性，以确保预测结果的准确性。为此，在充分研讨粗糙集理论和极化矩阵的基础上，提出一种

基于粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简方法。通过稀疏极化矩阵组合计算，找到所有的地震属性融合约

简；同时还从理论上证明了粗糙极化稀疏矩阵地震属性融合约简方法的可行性。仿真试验和实际资料应用的

结果表明：该方法简单、便捷；对地震属性约简处理后，不仅可降低预测的多解性，提高预测精度，而且还可提高

预测处理的效率和综合应用效果。
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１　引言

随着油气勘探、开发难度的加大，岩性油气藏、

隐蔽油气藏等已成为油气勘探的主要对象。因此，

需要不断地创新技术，从现有地震资料中最大限度

地提取最佳信息进行储层含油气预测。近年来，地

震属性［１４］在地层岩性解释、储层评价、构造解释、油

藏特征描述及油藏流体检测等方面得到了广泛应

用，并在油气勘探开发中起着越来越重要的作用。

提取隐藏于地震资料中的有用信息，可提高储层有

利区预测的准确度。然而由于地震属性种类的持续

增加，导致储层油气预测结果的不确定性也在加剧。

为此，如何从几十种甚至上百种地震属性中挑选出

更有效信息，优化地震属性，即地震属性约简，从而

减少含油气性预测结果的多解性，提高含油气预测

的可靠性，已成为当今研究的热点问题。现今试用

过的地震属性约简方法有许多种，如搜索法［５］、ＫＬ

变换法［６］、聚类分析法［７，８］、优化组合灰关联分析

法［９］、逐步判别分析法［１０］、支持向量机法［１１］、与粗糙

集相结合的遗传算法和微粒群算法［１２］、主成分分析

法［１３］、最小属性约简法［１４］、覆盖粗糙集方法［１５］等，

且都取得了一定效果。虽然地震属性种类的增多促

进了储层含油气预测技术的进步和发展，但由于地

质结构的复杂性及各向异性等特征，使得含油气预

测结果的误差常常较大，难以达到工程需要的误差

范围要求。

粗糙集（Ｒｏｕｇｈｓｅｔｓ）理论
［１６，１７］是波兰数学家

Ｐａｗｌａｋ于２０世纪８０年代初提出的数据分析的理

论，由于该理论能分析和处理不精确、不协调和不完

备信息，因此作为一种有效的知识获取工具受到人

工智能研究者的青睐。当前，对粗糙集理论的研究

主要集中在其数学性质、粗糙集模型的推广、有效算

法及其应用等方面。粗糙集理论的核心之一是属性

约简，不少学者研究了不同信息系统下的属性约简

理论和方法［１８２０］。即在确定的形式背景下，在保持
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属性集的分类能力不变的前提下，使参与知识表达

的属性相对较少，从而使系统知识的表达更简单。

本文描述的地震属性“约简”即为地震属性“优化”，

尽管国内外众多专家对其关注，且在地震属性约简

理论研究方面已取得较大进展，但鲜见推出属性约

简的具体实现方法，因此这方面有待深入研究。文

献［１４］讨论的是最小地震属性约简，而不是最佳地

震属性融合约简；同时文献［１５］给出的约简方法的

计算效率也有待提高。

为此，根据粗糙极化矩阵［１４］的思路，本文提出

基于粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简方法，

计算出所有的融合约简，还从理论上证明了粗糙极

化矩阵地震属性融合约简的可行性。本文方法机理

简单，实现过程便捷。实际应用结果表明，该地震属

性约简方法可有效提高油气预测精度。

２　粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合
约简方法

　　以运动学和动力学为基础，地震属性可分为振

幅、频率、相位、能量、波形、衰减、相关和比值等几大

类型。通常，解释人员根据经验选取单一或组合地

震属性做油气预测。但将可能出现：①丢失与实际

目标层有关联的地震属性，导致预测精度降低；②

使用无关联的地震属性，可能造成难以察觉的错误

预测结果。为此，地震属性融合约简方法充分利用

数学方法和解释人员的经验，约简得到对所预测目

标最敏感、个数最少且最佳的地震属性融合，以提高

属性预测精度。本文提出的利用粗糙极化稀疏矩阵

的地震属性融合约简方法，通过极化稀疏矩阵组合

计算，找到所有地震属性融合约简结果。

２．１　极化矩阵基本概念

设地震属性决策表为

犛＝＜犝，犃，犉，犇，犌＞ （１）

式中：犝＝｛狓１，狓２，…，狓狀｝，其中狓犻∈犝（犻≤狀）为地

震属性样本，狀为样本个数；犃＝｛犪１，犪２，…，犪犿｝，其

中犪犼∈犃（犼≤犿）为地震条件属性，犿 为条件属性个

数；犉为犝 与犃 的关系集；犇＝｛犱１，犱２，…，犱狉｝，为

地震决策属性；犌为犝 与犇 的关系集。

由上述地震属性决策表犛可知，决策属性犇将

对象集犝 分成了狊个类型，每个类型含有的样本数

分别用狀１，狀２，…，狀狊表示，则总样本数狀为∑
狊

犻＝１
狀犻。

若地震属性决策表的极化矩阵［１４］表示为

犕（犪犽）＝

犮犽１１ 犮
犽
１２ … 犮犽１狊

犮犽２１ 犮
犽
２２ … 犮犽２狊

   

犮犽狊１ 犮犽狊２ … 犮犽

熿

燀

燄

燅狊狊

（２）

则满足：

（１）当犻＝犼时，犮
犽
犻犼为０；

（２）当犻＜犼时，犮
犽
犻犼为０；

（３）当犻≠犼，犻，犼≤狊时

犮犽犻犼 ＝
１，犳

犽
犻（狓狆）＝犳

犽
犼（狓狇）　狆≤狀犻，狇≤狀犼

０，｛ 其他
（３）

其中犳
犽
犻（狓犼）（犻≤狊，犼≤狊，犽≤犿）表示第犻个决策类中

第犼个地震属性样本的犽个属性值。于是有

犕（犪犽）＝

０ ０ … ０

犮犽２１ ０ … ０

   

犮犽狊１ 犮
犽
狊２ …

熿

燀

燄

燅０

（４）

２．２　稀疏极化矩阵概念

设在极化矩阵犕（犪犽）中，若有狋个非０元素，当

狋远远小于矩阵元素的总数，即狋犻×犼时，则称

犕（犪犽）为稀疏极化矩阵。

为了节省存储单元，提高运算效率，可只存储非

零元素。由于非零元素的分布通常是无规律的，因

此在存储非零元素的同时，还须存储非零元素所在

的行号和列号，才能迅速确定一个非零元素是矩阵

中的哪一个元素。

每一个非零元素所在的行号、列号和值所组成

的一个三元组（犻，犼，犮
犽
犻犼）被称为稀疏极化矩阵三元

组。如表１所示，将稀疏极化矩阵用三元组表示：

稀疏极化矩阵犕（犪１）的三元组为（５，４，１）；稀疏极

化矩阵犕（犪２）的三元组分别为（４，１，１）、（４，２，１）、

（５，１，１）、（５，２，１）和 （５，４，１）；还有犕（犪３）和犕（犪４）

的三元组等。

表１　通用决策表

犝／犃 犪１ 犪２ 犪３ 犪４ 犇

狓１ １ ０ ２ １ ０

狓２ ２ ０ ２ １ ０

狓３ １ １ ２ １ ０

狓４ ０ ０ １ ２ １

狓５ ０ ０ ２ ２ ２
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２．３　稀疏极化矩阵的融合约简原理

设“”表示稀疏极化矩阵之间对应元素相乘运

算，则表２示意稀疏极化矩阵的乘法运算。利用

表２的代数乘积，稀疏极化矩阵犕（犪１）与犕（犪２）相

乘，即犕（犪１）犕（犪２）的结果为（５，４，１）。

表２　代数乘积运算

 ０ １

０ ０ ０

１ ０ １

　　由地震属性决策表（式（１））可得完全稀疏极化

矩阵

犕（犪１）犕（犪２）…犕（犪犿） （５）

令

犇犕（犡）＝∏
犪犻∈犡

犕（犪犻）　　犡犃，犻≤犿 （６）

则完全稀疏极化矩阵可记作犇犕（犃）。

设犕（犪）和犕（犫）都是稀疏极化矩阵，则代数乘

积运算犕（犪）犕（犫）＝犕（犫）犕（犪）成立，显然满

足交换律。这可从稀疏极化矩阵间乘法的定义得到

证明，即稀疏极化矩阵的乘法实质上是数的乘法，当

然存在交换律。

定理１　根据式（１）设定的地震属性决策表

犛＝＜犝，犃，犉，犇，犌＞，犕（犪犻）表示属性犪犻 对应的稀

疏极化矩阵，则完全稀疏极化矩阵为

犇犕（犃）＝∏
犿

犻＝１

犕（犪犻） （７）

该式表明：完全稀疏极化矩阵犇犕（犃）是犿 个稀疏

极化矩阵犕（犪犻）的乘积，其中犿为条件属性个数。

证明：从稀疏极化矩阵间乘法的定义出发，完

全稀疏极化犇犕（犃）等于稀疏极化矩阵犕（犪犻）的数

乘（犻＝１，…，犿），显然上式是成立的。

稀疏极化矩阵的意义在于，它包含了所有条件

属性的分类信息，在实施约简时总是以完全稀疏极

化矩阵作为标准。具体地，就是考虑去掉某个属性

后的稀疏极化矩阵与完全稀疏极化矩阵比较是否发

生了变化，从而确定该属性的取舍。

定义粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简：

据已设定的地震属性决策表犛＝＜犝，犃，犉，犇，犌＞，

犅犃，若同时满足犇犕（犃）＝犇犕（犅）且犅′犅，

犇犕（犅′）≠犇犕（犅），则称犅是犃 的约简。

定义粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简的

核属性：设 犅犻犃（犻≤狆）为地震属性决策表

犛＝＜犝，犃，犉，犇，犌＞的狆个约简，则称ＣＯＲＥ（犛）＝

∩
狆

犻＝１
犅犻为地震属性决策表犛的核属性。

定理２　据已设定的地震属性决策表犛＝＜犝，

犃，犉，犇，犌＞，在第１层分解过程中，若犇犕（犃（犻））≠

犇犕（犃），则其对应的属性犪犻 便是核属性。即若分

解后的稀疏极化矩阵犇犕（犅（犻））不等于完全稀疏极

化矩阵犇犕（犃），则犇犕（犃（犻））所对应的属性为核

属性。

用反证法证明：假设犅犃是最小约简，则有

犇犕（犃）＝犇犕（犅）；设犪犻犅，因为犃（犻）＝犃－｛犪犻｝，

所以 犅犃（犻）；但是 犇犕（犃（犻））≠犇犕（犃），这与

犇犕（犃）＝犇犕（犅）矛盾；因此假设不成立，结论得证。

２．４　约简算法

据已设定的地震属性决策表犛＝＜犝，犃，犉，犇，

犌＞、地震条件属性犃＝｛犪１，犪２，犪３，…，犪犿｝、地震决策

属性犇＝犱１，犱２，…，犱狉｝，求取稀疏极化矩阵犕（犪犻），

（１≤犻≤犿），再求犛的完全稀疏极化矩阵犇犕（犃）。

（１）利用完全稀疏极化矩阵犇犕（犃）对属性集

犅（犅初值等于犃）进行约简。设犅＝犪犽
１
，犪犽

２
，…，

犪犽狊｝，其中犽１，犽２，…，犽狊表示犅中该属性在原属性集

犃 中的序号，而下标犽犻中的犻表示该属性在属性集

犅中的序号。记犇＝｛犻｜犪犽犻∈犅∧犪犽犻犆｝，１≤犻≤狊，

犆为当前保留属性集（包括核属性，开始为空）。依

据规则，从犅 中依次组合（去掉）非保留属性，即

犅（犻）＝犅－｛犪犽犼｝，犼∈犇；构造集合犅１，犅２，…，犅狉，其中

狉表示犇中元素个数；计算犇犕（犅（１）），犇犕（犅（２）），

…，犇犕（犅（狉））。

（２）对犅（犻），犇犕（犅）（犻）≠犇犕（犃）均成立，则犅

即｛犪犽
１
，犪犽

２
，…，犪犽狊｝为犃的约简。返回到（１）。

（３）令犆１＝，对所有满足犇犕（犅（犻）≠犇犕（犃），

令犆１＝犆１∪犅－犅（犻）。

（４）依次用满足犇犕（犅（犻））＝犇犕（犃）的犅（犻）代替

犅、犆１ 代替犆，转向步骤（１），直到判断完所有的情况。

３　仿真试验与对比

３．１　仿真试验

以参考文献［２１］中的气象信息决策表系统为例

说明算法，如表３所示。该决策表有４个条件属性，

分别为 犃ｏｕｔｌｏｏｋ（犪１）、犃ｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅ（犪２）、犃ｈｕｍｉｄｉｔｙ（犪３）和

犃ｗｉｎｄｙ（犪４），即犃＝｛犪１，犪２，犪３，犪４｝，决策属性为犇。令
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决策属性犇＝｛犱｝被分为犘和犖 两类。分别对犪１、

犪２、犪３ 和犪４ 进行极化矩阵处理，得到稀疏极化矩阵

犕（犪１）、犕（犪２）、犕（犪３）和犕（犪４）。通过本文方法，可得

｛犪１，犪２，犪４｝或｛犪１，犪３，犪４｝为约简，｛犪１，犪４｝为核属性。

表３　气象信息决策表

犝／犃
条 件 属 性

犪１ 犪２ 犪３ 犪４

决策属性

犇

狓１ 晴 热 高 错 犖

狓２ 晴 热 高 对 犖

狓３ 阴 热 高 错 犘

狓４ 雨 暖 高 错 犘

狓５ 雨 凉 正常 错 犘

狓６ 雨 凉 正常 对 犖

狓７ 阴 凉 正常 对 犘

狓８ 晴 暖 高 错 犖

狓９ 晴 凉 正常 错 犘

狓１０ 雨 暖 正常 错 犘

狓１１ 晴 暖 正常 对 犘

狓１２ 阴 暖 高 对 犘

狓１３ 阴 热 正常 错 犘

狓１４ 雨 暖 高 对 犖

３．２　实际区块应用对比

表４
［１５］为优选的地震属性决策表。所提取的属

性包括弧长（犪１）、瞬时频率（犪２）、瞬时相位（犪３）、瞬

时振幅（犪４）、能量半衰时（犪５）、中值振幅（犪６）、均方

根振幅（犪７）、能量半衰时的斜率（犪８）、瞬时频率的斜

率（犪９）、总振幅（犪１０）和总能量（犪１１）等。编号狓１～

狓１００号为油、干井训练样本。犇为决策属性集，其中

１代表训练油井或待测油样本、２代表训练干井或待

测干样本。狓２１～狓１００号为待测样本。

首先对表４离散化，然后再利用本文基于粗糙

极化稀疏矩阵的地震属性融合约简方法对地震属性

进行约简，约简出对预测目标所有的地震属性融合；

再以这些属性为训练样本，通过基于粗糙极化稀疏

矩阵地震属性融合约简的判别分析预测系统，对工

区待测样本进行含油气预测，如图１所示。其目的

是为了提高利用地震属性信息进行含油气预测的

精度。

试验中使用的设备是：Ｉｎｔｅｌ（犚）Ｘｅｏｎ（犚）

ＣＰＵ，内存为１６Ｇ，操作系统为 Ｗｉｎｄｏｗｓ７，算法的

编写使用 ＭａｔｌａｂＲ２０１０Ｂ。

表４　优选的地震属性决策表

犝／犃 犪１ 犪２ 犪３ 犪４ 犪５ 犪６ 犪７ 犪８ 犪９ 犪１０ 犪１１ 犇

狓１ ６．５６ ２０．６６ ５８．６７ １０６．８９ ６４．７４ －８９．８６ ８５．２８ １０７２５．４７ ２９５．１６ －６２９ ６０２２７ １

狓２ １１．３０ ２９．１１ －５４．８７ １３３．８２ ３７．７６ －９４．００ ９５．２６ １４１５２．９０ ３７０．６２ －６５８ ７３８１２ １



狓２０ ８．０１ ３７．４８ ３３．０２ ６０．１６ ３４．８１ ３１．８６ ３６．８７ ２７８８．３５ ２９３．２６ ２２３ １２５６３ ２

狓２１ ６．５０ １９．１３ ５８．７０ ９５．００ ６７．０５ －８１．２９ ８２．６５ １０１３７．８２ ７０７．８４ －５６９ ４９９６７ １

狓２２ ６．３４ ２０．４２ １４．５３ ９３．３０ ６０．７６ －８０．７１ ８１．９６ ９９５０．２８ ２５６．２７ －５６５ ４７５７７ １



狓１００ ８．００ ３７．２７ ３８．４４ ５６．６９ ３１．４９ ２８．８６ ３７．１５ ２７３９．９８ －９９．０９ ２０２ １１５２４ ２

图１　基于粗糙极化稀疏矩阵地震属性融合约简的判别分析预测系统

　　表５为４种约简方法计算时间对比。采用最小

地震属性约简时，约简个数只有１个，计算时间为

０．０００００ｓ，预测正确个数为６３个，识别正确率为

７８．７５％；采用主成分地震属性约简时，以５个主成

分融合为例，约简计算时间为０．０００８５２ｓ，预测正确

个数为７３个，识别正确率为９１．２５％；采用覆盖粗

糙集地震属性约简时，约简计算时间为１０．９１８７９５ｓ，

预测正确个数为７６个，识别正确率为９５．００％；采

用基于粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简时，

约简计算时间为０．２３４０００ｓ，预测正确个数为７６

个，识别正确率为９５．００％。

试验结果表明，基于粗糙极化稀疏矩阵的地震
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属性融合约简要比最小地震属性约简和主成分地震

属性约简时间慢，但预测正确率要高；同时与覆盖粗

糙集地震属性约简相比，预测正确个数相同，但约简

计算时间要快，因此在地震属性约简时，采用基于粗

糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简是一种有效的

方法。

表５　地震属性约简计算时间对比

方　　　法
约简后地震

属性个数／个

地震属性约简

计算时间／ｓ

预测正确数

个

正确预测率

（％）

最小地震属性约简［１４］ １ ０ ６３ ７８．７５

主成分地震属性约简［１３］ ５ ０．０００８５２ ７３ ９１．２５

覆盖粗糙集地震属性约简［１５］ ５ １０．９１８７９５ ７６ ９５．００

基于粗糙极化稀疏矩阵的地震属性融合约简 ５ ０．２３４０００ ７６ ９５．００

４　约简方法在油气储层预测中的应用

为了验证方法的可靠性和实用性，对准噶尔盆

地 Ｍ区块三维地震资料进行实际应用。研究区内

主要勘探层系为侏罗系ＹＹ组，沉积相特征为三角

洲前缘水下分流河道，已有研究展示该区多期河道

呈叠置发育。目前已有探井犖 口，从已有井的情况

分析可知，不同类型的井在该地区具有不同类型的

电性和物性特征。从地震资料品质来看，地震响应

特征较为清晰，地震反射结构较为丰富，侏罗系目的

层段地震资料主频为３０～３５Ｈｚ。从地震剖面的连

井对比来看，储层的地震反射特征均表现出中强振

幅特征，沉积相为水下分流河道砂体，剖面特征与储

层特征对应关系较好。

地震资料的属性分析得知，砂层的地震属性较

为一致，表明该区属性受厚度影响较小。在地震属

性提取过程中，考虑到研究区储层厚度较薄，在侏罗

系ＺＺ组单层厚度范围是１０～３０ｍ，砂岩与泥岩交

互发育，有利储层砂岩主要集中在ＹＹ组底部。同

时，ＹＹ组底界的下伏地层为大套稳定发育的泥岩，

与上伏砂砾岩地层构成一个稳定的波阻抗界面，在

地震剖面上显示为连续的能量均衡的反射同相轴。

因此，为消除或减少目的层厚度对地震属性的影响，

本次研究以ＹＹ组底界的反射同相轴为基础，向上

开出３０～４０ｍｓ时窗，在该时窗内延地层切片提取

地震属性。通过连井对比分析可以看出，一个时窗

内的有效砂体较为单一，所提取的属性主要反映单

个砂体的平面属性，较好地消除了研究区储层厚度

对地震属性的影响。

表６为 Ｍ区地震属性决策表，所提取的属性包

括弧长（犪１）、平均能量（犪２）、最大绝对振幅（犪３）、瞬

时频率（犪４）、瞬时相位（犪５）、最大波峰振幅（犪６）和均

方根振幅（犪７）等。编号狓１～狓５ 为训练样本。犇 为

决策属性集，其中１代表训练油层或待测油层样本、

２代表训练水层或待测水层样本、３代表训练干层或

待测干层样本。狓６～狓１３为对应的待测样本。

试验结果如表７所示。当最小约简结果为｛犪５｝

单个属性时，预测正确个数为２，识别正确率为

２５％；当约简结果为｛犪４，犪７｝两个属性时，预测正确

个数为４，识别正确率为５０％；当约简结果为｛犪１，

犪４，犪６｝３个属性时，预测正确个数为６，识别正确率

为７５％；当约简结果为｛犪１，犪２，犪４，犪６｝或｛犪１，犪３，犪４，

犪６｝４个属性时，预测正确个数为６，识别正确率为

表６　犕区块实际地震属性决策表

犝／犃 犪１ 犪２ 犪３ 犪４ 犪５ 犪６ 犪７ 犇

狓１ １０．０６０ ２３０９．０４０ ３４．３４０ ３２．６７０ ３６．６５０ ４７．５１０ ４７．５００ １

狓２ １２．８７０ ５６００．０００ ６５．３２０ ４４．２１０ １０４．６９ ５４．８８０ ７２．３５０ ２



狓５ １０．８００ ２７９２．５３０ ４６．４２０ ３４．８６０ １４２．９２ ３９．６１０ ５２．４７０ ３

狓６ １１．５００ ２４５０．０００ ３６．５５０ ３３．５５０ ４５．７５０ ４８．６３０ ４６．３２０ １

狓７ １５．３９０ ６６５０．６９０ ７０．８２０ ４３．２２０ １１０．８１ ６６．４５０ ８１．６６０ ２



狓１３ １８．７２０ ９６８５．０００ ８９．５７０ ４２．６８０ －１６８．５ ９６．３４０ ９８．７７０ ３
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７５％；当约简结果为｛犪１，犪２，犪３，犪４，犪６｝或｛犪１，犪２，

犪４，犪６，犪７｝５个属性时，预测正确个数为６，识别正确

率为７５％；当约简结果为｛犪１，犪２，犪３，犪４，犪６，犪７｝６个

属性时，预测正确个数为５，识别正确率约为６３％；

当约简结果为｛犪１，犪２，犪３，犪４，犪５，犪６，犪７｝７个属性（约

简前或不约简）时，预测正确个数为２，识别正确率

为２５％。

表７　地震属性约简前后预测对比

方　法

约简前

地震属性

个数／个

约简后

地震属性

个数／个

预测

正确

个数／个

正确

预测率

（％）

基于粗糙极化

稀疏矩阵的地

震属性融合约

简方法　　　

７ １ ２ ２５

７ ２ ４ ５０

７ ３ ６ ７５

７ ４ ６ ７５

７ ５ ６ ７５

７ ６ ５ ６３

约简前 ７ ７ ２ ２５

　　试验结果表明：随着约简后地震属性个数的增

加，其识别正确率也在增加；当增加到３、４、５个地

震属性融合个数时，其识别正确率不变；但当增加

到６个地震属性融合个数时，其识别正确率减小；

当约简属性个数为７（约简前）时，其识别正确率下

降较大，如图２所示。

图２　约简后地震属性个数与预测正确率的关系

经过试验并依据解释人员经验，选取结果｛犪１，

犪４，犪６｝为最佳地震属性融合，其预测正确率高于单

个属性和两个属性融合的预测正确率，同时，约简结

果个数为３～５个属性融合，其预测正确率高于６个

和７个属性融合的预测正确率。图３～图５分别为

弧长（犪１）、瞬时频率（犪４）和最大波峰振幅（犪６）属性

平面图。图中训练样本包括：ｅＯ１为油样本、ｅＷ１

为水样本、ｅＷ２为水样本、ｅＤ１为干样本和ｅＤ２为

干样本，这些样本分别对应着表６中的编号狓１～

狓５。待测样本包括：ｔＯ１为油样本、ｔＷ１为水样本、

ｔＷ２为水样本、ｔＷ１为干样本、ｔＤ２为干样本、ｔＤ３

为干样本、ｔＤ４为干样本和ｔＤ５为干样本，这些样

本分别对应表６中的编号狓６～狓１３。

图３　弧长（犪１）属性

图４　瞬时频率（犪４）属性

图５　最大波峰振幅（犪６）属性

由表８可知，试验结果与试油结果相比，约简前

识别正确率为２／８＝２５％。其中：编号ｔＷ２应为水

层，被识别成油层；编号ｔＤ１应为干层，被识别成油

层；编号ｔＤ２应为干层，被识别成油层；编号ｔＤ３
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应为干层，被识别成油层；编号ｔＤ４应为干层，被识

别成水层；编号ｔＤ５应为干层，被识别成油层。约

简后识别正确率为６／８＝７５％。其中：编号ｔＤ２应

为干层，被识别成水层；编号ｔＤ３应为干层，被识别

成水层。图６和图７分别为约简前｛犪１，犪２，犪３，犪４，

犪５，犪６，犪７｝和约简后｛犪１，犪４，犪６｝的地震属性预测成果

图，图中蓝色标记为训练样本，黑色（预测正确）和红

表８　约简前后层位识别结果

编号
试油

结论

约简前（不约简）

｛犪１，犪２，犪３，犪４，犪５，犪６，犪７｝

约简后

｛犪１，犪４，犪６｝

符合情况 符合情况

ｔＯ１ 油层 符合 符合

ｔＷ１ 水层 符合 符合

ｔＷ２ 水层 不符合 符合

ｔＤ１ 干层 不符合 符合

ｔＤ２ 干层 不符合 不符合

ｔＤ３ 干层 不符合 不符合

ｔＤ４ 干层 不符合 符合

ｔＤ５ 干层 不符合 符合

图６　约简前的地震属性预测成果图

图７　约简后｛犪１，犪４，犪６｝的地震属性预测成果图

色（预测出错）标记为测试样本。

试验结果表明，在实际应用中，并非用到的地震

属性越多，预测效果就越好；同时，也并非单属性或

最小属性预测效果好，由于计算误差等影响，冗余地

震属性反而会使预测的准确率降低。

５　结论与展望

本文提出的基于粗糙极化稀疏矩阵的地震属性

融合约简方法，能计算出所有的融合约简结果。试

验表明并非单属性、最小属性或多属性约简就是最

合适的地震属性融合，解释人员要关联、模拟和了解

地震属性，并了解它们的作用，再根据经验从所有

的地震属性约简结果中找到最适合的地震属性融

合。本方法从众多地震属性中挑选出与研究目标关

系最密切，反映敏感，再通过经验找出最合适目标层

的地震属性，减少了信息的重复和冗余，大大降低了

成本，并且提高了预测精度，为进一步研究与应用地

震属性约简方法具有指导意义。同时解释人员要避

免滥用或使用存在缺陷的地震属性，草率地将地震

属性和地下真实情况相联系，并且要避免过分强调

单属性与目标的过度匹配。

如何从所有的约简结果中根据智能方法找出最

适合的地震属性仍然是今后需进一步研究的方向。

此外，还可将本方法与微粒群算法或遗传算法相结

合，通过对适应值的评价进一步提高本方法的处理

效率。
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